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MASTER EN ECONOMIA, FINANZAS Y COMPUTACIONe 2020-2021

1. DATOS BASICOS DE LA ASIGNATURA

ASIGNATURA ESPAROL) MODELOS PREDICTIVOS |

SUBJECT PREDICTIVE MODELS |

cODIGO 150204 ARO DE PLAN DE ESTUDIOS 2015

TIPO OBLIGATORIO | X OPTATIVO

MODULO | MODELOS PREDICTIVOS Y MINERIA DE DATOS |

SEMESTRE 10

CREDITOS (ECTS) 3,0 | TEORIA (80%) 18 PRACTICAS (20%) | 4,5

HORARIO DE CLASES

\

06/11/2020 (AG) 11:30-13:30
13/11/2020 (AG) 11:30-13:30
20/11/2020 (AG) 11:30-13:30
27/11/2020 (AG) 11:30 - 13:30
04/12/2020 (AG) 11:30-13:30
11/12/2020 (AG) 11:30-13:30
22/01/2021 (AG) 11:30 - 13:30
29/01/2021 (AG) 11:30 - 13:30
02/02/2021(ASF) 09:15-13:15
03/02/2021 (ASF) 16:00 — 20:00

AG: ANTONIO GOLPE; ASF: ANTONIO JESUS SANCHEZ FUENTES

2. DOCENTES

RESPONSABLE DE LA ASIGNATURA

NOMBRE DR. ANTONIO A. GOLPE (COORDINADOR)
UNIVERSIDAD HUELVA
DEPARTAMENTO | ECONOMIA
AREA DE CONOCIMIENTO | ECONOMIA APLICADA
N2 DESPACHO | 54, 22 planta | UBICACION | FACULTAD DE CIENCIAS EMPRESARIALES
CORREO ELECTRONICO | Antonio.golpe@dehie.uhu.es TELEFONO +34.959.217.911
URL WEB CAMPUS Moodle
VIRTUAL

HORARIO DE TUTORIAS ()
La celebracion de las tutorias se comunicara a los alumnos a través de la plataforma virtual de la asignatura. Se puede hacer uso de las tutorias asincrénicas a
través de la plataforma y el correo electrénico. Para concertar citas presenciales, utilice el buzén de la asignatura con indicacion de fecha y hora preferida.

OTROS DOCENTES

NOMBRE DR. ANTONIO JESUS SANCHEZ FUENTES
UNIVERSIDAD COMPLUTENSE
DEPARTAMENTO | ECONOMIA APLICADA
AREA DE CONOCIMIENTO | ECONOMIA APLICADA
N2 DESPACHO | | UBICACION | FACULTAD DE CIENCIAS EMPRESARIALES
CORREO ELECTRONICO | ajsanchezfuentes@ucm.es TELEFONO +34-91 394 2487
URL WEB CAMPUS Moodle
VIRTUAL

HORARIO DE TUTORIAS ()
La celebracion de las tutorias se comunicara a los alumnos a través de la plataforma virtual de la asignatura. Se puede hacer uso de las tutorias asincrénicas a
través de la plataforma y el correo electrénico. Para concertar citas presenciales, utilice el buzén de la asignatura con indicacién de fecha y hora preferida.

3. DESCRIPTOR

Esta asignatura es las primera de una secuencia de dos asignaturas dedicadas al analisis de los modelos
predictivos desde la perspectiva econométrica. Se trata de presentar al alumno un conjunto de
herramientas avanzadas en el ambito de la macroeconometria. Tras un repaso inicial del modelo de
regresion, de sus supuestos, de la diagnosis y de las extensiones, la asignatura se concentra en el analisis de
series temporales. El analisis de los procesos estocasticos, los modelos ARIMA, la estacionariedad, y la
causalidad, en marcos lineales y no lineales son los topicos repasados en esta asignatura.

ESPANOL

This subject is the first one in a sequence of two subjects devoted to predictive models from an econometric
perspective complementing other topics on machine learning also included in this program. The aim is to
review a set of advanced and recent econometric tools for forecasting. After an initial overview to de OLS
model, the subject focuses on Time series analysis: stochastic processes, ARIMA models, stationarity,
causality, in both linear and non-linear frameworks are some of the topics included in this subject

ENGLISH
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4. SITUACION

PRERREQUISITOS

Ninguno.

CONTEXTO DENTRO DE LA TITULACION

This compulsory subject provides the framework for monitoring and forecasting longitudinal data.

RECOMENDACIONES

La tonica general del curso serd priorizar los conceptos clave y su aplicaciéon practica mas que el puro formalismo tedrico-
matematico, de manera que solamente se necesitard un conocimiento bdsico de Estadistica.

5. COMPETENCIAS

e  (CG1 - Capacidad para organizar, planificar y desarrollar trabajos y proyectos propios de su ambito cientifico o profesional.

e (B9 - Que los estudiantes sepan comunicar sus conclusiones y los conocimientos y razones ultimas que las sustentan a publicos

e  especializados y no especializados de un modo claro y sin ambiguedades

CB10 - Que los estudiantes posean las habilidades de aprendizaje que les permitan continuar estudiando de un modo que habra de
ser en gran medida autodirigido o auténomo.

TRANSVERSALES

CT1 - Dominar en un nivel intermedio una lengua extranjera, preferentemente el inglés.

CT2 - Utilizar de manera avanzada las tecnologias de la informacién y la comunicacién.

CT3 - Gestionar la informacidn y el conocimiento.

ESPECIFICAS

e CE2- Comprendery saber aplicar los métodos de andlisis predictivo y de data mining mas utilizados en el dmbito de la

e investigacion en Economia, Empresa, Finanzas y en Comercializacidn e Investigacién de mercados.

e  CE4 - Conocer y saber utilizar el software cominmente utilizado en el ambito de la investigacion en Economia, Empresa, Finanzas
y en Comercializacion e Investigacion de mercados.

6. OBJETIVOS DE LA ASIGNATURA

Deben ser resultados del aprendizaje al menos los siguientes:

e  Elaboracidn, disefio e interpretacion de modelos de prediccidn y simulacidn.
e  Manejo de bases de datos y de software informatico.

e Adquisicion de alto nivel en programacion informatica.

7. ACTIVIDADES FORMATIVAS, METODOLOGIA DE ENSENANZA-APRENDIZAIJE Y SU RELACION CON COMPETENCIAS QUE DEBE
ADQUIRIR EL ESTUDIANTE

Metodologia Actividad Descripcion Horas
Clases tedricas Clases tedricas. Fundamentos y planteamientos tedricos
Actividades presenciales Clases précticas Problemas y casos préctiFos: planteamiento y resolucion de 255
problemas concretos relacionados con la materia
Evaluacion Realizacion de examenes parciales y finales, escritos u orales
Uso de manuales, monografias y articulos (cientificos, didacticos
X ., Trabajo auténomo individual | y divulgativos)
Trabajo auténomo tutelado Resolucidn de problemas y casos practicos 46,5
Trabajo auténomo en grupo | Actividades académicas dirigidas
Tutorias Individuales Presenciales o virtuales (Campus Virtual, correo electrénico) 3

Todo el material oportuno para el seguimiento de las clases tedricas y practicas estara disponible en la plataforma de
teleformacion Moodle (http://moodle.uhu.es/contenidos/login/index.php) Para las clases tedricas, los recursos que se utilizaran
son la pizarra (tradicional y en su versidn electrénica), las proyecciones de presentaciones con la ayuda del ordenador y material
suplementario suministrado por el profesorado (fotocopias, archivos electrénicos, etc.). En las clases practicas se aplicaran los
contenidos abordados en las clases tedricas, se hara hincapié en los mecanismos de resolucién, sus limitaciones y ventajas, asi
como un andlisis critico de los resultados alcanzados. Estas clases practicas seran interactivas y la participacion del/la alumno/a
serd tenida en cuenta a la hora de valorar su adaptacion al grado de aprendizaje.

El desarrollo de las actividades formativas propuestas se adaptara a formato online, conforme a la Instruccién para la adaptacion
de la ensefianza universitaria a las exigencias sanitarias derivadas de la epidemia de la Covid-19 durante el curso académico
2020-21 (CG, 25-06-2020) (ver Adenda).

8. BLOQUES TEMATICOS Y CONTENIDOS

Moddulo I: Iniciacidn a las series temporales

Méddulo lI: Estacionariedad y cointegracion

Médulo llI: No linealidad

Modulo IV: Modelos de componentes no observables
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10. SISTEMA DE EVALUACION
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Técnica — o Valor sobre el
Descripcidn Criterios
empleada total de la nota

. Grado de capacidad de resolucion de problemas y
aplicacién de los contenidos tedricos a la practica

. Grado de desarrollo de la capacidad de sintesis

. Grado de conocimiento, comprensién e informacion

Prueba final .
. Ausencia de errores

individual . Evaluacién de la adquisicién conocimientos e s o
. - - . . Utilizacién adecuada de los conceptos 50%
tedrico- tedrico-practicos y metodoldgicos . L
précica . Coherencia interna del ejercicio
. Capacidad de interrelacionar teorias, modelos,
conceptos
. Concrecion y exactitud de las respuestas
. Nivel de estudio
» ) 3 . Capacidad del alumnado para planificar, desarrollar
. Valoracion del trabajo personal a través de P X ,p. P L y
L X L L X presentar un trabajo empirico sobre diferentes facetas
Evaluacién portafolios (ejercicios practicos realizados . o
X , de la asignatura 50%
continua tanto de manera auténoma como en grupo)

. Claridad de analisis y exposicion de resultados
. Grado de capacidad en la resolucién de problemas

Por defecto, la evaluacidn de la asignatura resultard de sumar la nota de la prueba objetiva final, a celebrar cuando marque el
calendario de exdmenes de la Facultad (que incluird cuestiones de eleccion mdltiple y/o cuestiones tedrico-practicas), con un
valor maximo de ocho puntos, y la puntuacion obtenida en el portfolio entregado por el alumno (maximo 2 puntos) a través de
la plataforma virtual en las fechas sefialadas, a través de tests de resultados y otras pruebas practicas. Las calificaciones
correspondientes a estas actividades se conservaran de cara a la nota final en las convocatorias ordinarias | y Il. Sin perjuicio de
lo anterior, los alumnos que asi lo deseen pueden solicitar en tiempo y forma segun esta recogido en el Reglamento Evaluacion
para las Titulaciones de Grado y Master Oficial de la Universidad de Huelva, la evaluacién unica final. Esta prueba unica final
consta de un examen con cuestiones de eleccion multiple y/o cuestiones tedrico-practicas acerca del total del programa incluido
en la presente guia docente, que supone el 100% de la calificacidn de la asignatura. En la convocatoria ordinaria lll la evaluaciéon
de la asignatura se realizard para todo el alumnado en base a un Unico examen con cuestiones de eleccién multiple y/o
cuestiones tedrico-practicas acerca del total del programa incluido en la presente guia docente, que supone el 100% de la
calificacién de la asignatura.

Los criterios de evaluacion y calificacidn seran los que marca Reglamento Evaluacidn para las Titulaciones de Grado y Master
Oficial de la Universidad de Huelva, valorandose la capacidad de comprensidn y relacién, la capacidad de sintesis, la actitud
critica, la capacidad y profundidad de andlisis y aplicacidn de los modelos, la originalidad, la relacién entre conceptos tedricos y
aplicaciones y la utilizacidn de las férmulas y modelos adecuados en los ejercicios numéricos. El conjunto de las actividades de
evaluacion estard sujeto al Reglamento de Evaluacion para las Titulaciones de Grado y Master Oficial de la Universidad de Huelva
(aprobado por Consejo de Gobierno de 13 de marzo de 2019):

http://www.uhu.es/sec.general/Normativa/Textos Pagina Normativa/Normativa 2019/Rgto_evaluacion grado mofs ccgg
19 03 13.pdf

De acuerdo con la Instruccién para la adaptacidon de la ensefianza universitaria a las exigencias sanitarias derivadas de la
epidemia de la covid-19 durante el curso académico 2020-21 (CG, 25-06-2020), el sistema de evaluacién se adaptara a los
escenarios contemplados en la adenda (ver adjunto), si fuera necesario.

El sistema de calificacion empleado en la materia esta de acuerdo con el establecido en articulo 5 del Real Decreto 1125/2003,
de 5 de septiembre, por el que se establece el sistema europeo de créditos y el sistema de calificaciones en las titulaciones
universitarias de caracter oficial y de validez en todo el territorio nacional: Los resultados obtenidos por el/la alumno/a en cada
una de las materias del plan de estudios se calificaran en funcién de la siguiente escala numérica de 0 a 10, con expresién de un
decimal, a la que podra afadirse su correspondiente calificacién cualitativa:

— 0,0a4,9: Suspenso (SS)

— 5,0a6,9: Aprobado (AP)

— 7,0a8,9: Notable (NT)

— 9,0 a10: Sobresaliente (SB)

La mencion “Matricula de Honor” podrd ser otorgada a alumnos/as que hayan obtenido una calificacién igual o superior a 9,0.
Su nimero no podra exceder del 5% de los/las alumnos/as matriculados/as en una materia en el correspondiente curso
académico, salvo que el nimero de alumnos/as matriculados/as sea inferior a 20, en cuyo caso se podra conceder una sola
“Matricula de Honor”. En caso de que haya mas candidatos que posibilidades de matriculas de honor por nimero de estudiantes
en la asignatura, se otorgara la matricula de honor a aquel alumno con mayor calificacion en el examen final.

. Participacidn activa

CALENDARIO DE EXAMENES
PRUEBA DiA HORARIO AULA
Convocatoria ordinaria | 19/02/2021 09:30-12:30 Por establecer
Convocatoria ordinaria Il Por establecer Por establecer Por establecer
Convocatoria ordinaria Ill Por establecer Por establecer Por establecer

MEDIDAS PREVISTAS PARA RESPONDER A NECESIDADES EDUCATIVAS ESPECIALES

Se adoptardan, las medidas adecuadas a cada caso para que aquellos alumnos que presenten necesidades especiales puedan
adquirir los conocimientos y capacidades necesarias para la superacidn de la materia.



http://www.uhu.es/sec.general/Normativa/Textos_Pagina_Normativa/Normativa_2019/Rgto_evaluacion_grado_mofs_ccgg_19_03_13.pdf
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D) ORGANIZACION DEL TRABAJO DURANTE EL CURSO

11. NUMERO DE HORAS DE TRABAJO DEL ESTUDIANTE

N2 de Horas: 75 (3 créditos ECTS)
e Actividades presenciales: 25,5 horas
— Clases de aula tedricas: Método expositivo. 18 horas
— Clases de aula de problemas: Método expositivo. 4,5 horas
— Sesiones de evaluacién: 3 horas
e Trabajo auténomo tutelado: 46,5 horas
—  Trabajo autéonomo individual: 36,5 horas
Trabajo auténomo en grupo: 10 horas
Tutorias docentes: 3 horas

E) TEMARIO DESARROLLADO

MODULO I: INICIACION A LAS SERIES TEMPORALES
Tema.1. El modelo lineal

1.1. El modelo OLS

1.2. Propiedades

1.3. Contrastes de hipdtesis

1.4. Extensiones

1.5. La regresién en la practica.

Tema 2. Procesos estocasticos

2.1. Clasificacion

2.2. Caracterizacion

2.3. Ejemplos de aplicacidon

Tema 3. Estacionariedad

3.1. Estacionariedad en media

3.2. Estacionariedad en varianza

3.3. Ejemplos de aplicacion.

Tema 4. Modelos ARIMA

4.1. Procesos AR

4.2. Procesos MA

4.3. Orden de integracion

4.4. Ejemplos de aplicacidn

MODULO lI: Estacionariedad y Causalidad

Tema 5. Contrastes de estacionariedad y raices unitarias en procesos univariantes
5.1. Contrastes de raiz unitaria: Dickey-Fuller, ERS, M-tests
5.2. Contraste de estacionariedad de KPSS

5.3. Contrastes de raiz unitaria y de estacionariedad con cambios estructurales
5.4. Relaciones espureas

5.5. Ejemplos de aplicacion.

Tema 6. Causalidad

6.1. Definicion del marco conceptual

6.2. Vectores autoregresivos (VAR)

6.3. Causalidad en sentido de Granger

6.4. Ejemplos de aplicacion

Tema 7. Estrategias de identificacion estructural
7.1. Cholesky

7.2. Funciones impulso-respuesta

7.3. Descomposicidn de la varianza

7.4. Ejemplos de aplicacion

Tema 8. Mapas de causalidad

8.1. Graficos dirigidos

8.2. Mapas de causalidad

8.3. Ejemplos de aplicacion

F) MECANISMOS DE CONTROL Y SEGUIMIENTO DE LA ASIGNATURA

Cada vez que finalice un mddulo del programa se realizardn pruebas diversas para establecer el nivel de captacidén de
competencias y contenidos de la asignatura.




